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ASI GNACI ON  MUESTRAL EN AUPITORTA. ESTRATI FI CACI ON DE UNA
POBLACI ON EXPONENCI AL

Joan Bar 6 Llinas
Ma. Jesls Gonmez Adill 6n
Mont serrat Mestres Déu

Resunen:

La previa estratificaci 6n de |os apuntes constituye una
préactica nuy frecuente a |la hora de preparar |a

i nformaci 6n en i nspecci 6n contable. La particién de |os
regi stros en categorias excluyentes de datos permte
conseguir subnuestras desde |l as que inferir
caracteristicas validas para toda | a poblacion en |as
pruebas sustantivas que realiza el auditor. Aqui soélo
nos referinos a la estimaci 6n del saldo nedio de |as
cuentas y de resultas del inporte total de |as cuentas.
Conparanos | a eficiencia que se deriva de aplicar
distintos criterios de fijacion de | as subnuestras

(al gunos conocidos y otros propuestos por nosotros de
interés mas bien tedrico) correspondientes a | os dos
estratos en que se ha dividido | a poblacidn contable y
particul ari zannos en el supuesto que la distribucion de

| os registros sea de natural eza exponenci al negativa y
en todos | os casos estudi ados presentanos | a ponderaci 6n
gue corresponderia aplicar para el célculo de |os

t amafios de | as subnuestras.



AS| GNACI ON MUESTRAL EN AUDI TORI A. ESTRATI FI CACI ON DE UNA
POBLACI ON EXPONENCI AL

1. Distribucién del estinmador de |la nedia

Consi derenps una pobl aci 6n de | a que deseanps estimar su nedia'y que
para ello contanps con dos estratos desde | os que el egirenps
subnuestras al eatorias que permtiran obtener el estinmador, e
intervalo de confianza y en su caso deci siones acerca de al gin
contraste paramétrico

Danpbs por hecho que una particion de todo el colectivo de datos en tan
sol o dos estratos es una sinplificacidn de | o que puede realizar e
audi tor cuando aplica nuestreo estadistico y que una estratificacién
miltiple se acercaria mas al trabajo prelimnar de preparaci6n de la

i nformaci é6n en auditoria. En todo caso operar con dos grupos de datos
no es una practica inusual y sienpre sera nejor que aplicar
directanmente nuestreo aleatorio puro a toda |a pobl aci én?.

Asi pues a pesar de contenplar parcialnmente el nmuestreo estratificado,
abarcanmps un anbito que posee suficientes aplicaciones para justificar
su analisis. Es el caso de una cartera con dos categorias bien
definidas de clientes, dicotomia en |las inputaciones a al guna cuenta
de gastos, registros que no alcanzan o por el contrario superan

determ nado i nporte, etc.

La TABLA | recoge |os paranetros mas significativos de cada uno de | os
dos estratos y de | a pobl aci én

TABLA |
t amafio medi a cuantia |variancia
1¢" estrato fi m d: S.?
2° estrato f, m gz S,?
pobl aci 6n 1 m 1 s?

f,, my s;2 son suficientenente conocidas y g; es |a expresioén de |la

masa de variable contenida en el i-ésinp interval o, de nodo que
representa la fracci6n del inporte total de |os registros

q = fi m

' m

Anbos estratos forman parte de una mi sma poblaci én, tienen trataniento
diferenciado en |l a fase descriptiva de |la estadistica pero

consi deraci 6n conjunta en |a fase inferencial

Tanto la nmedia cono | a variancia de toda | a poblaci 6n satisfacen |as
rel aci ones basicas

m=f,m+f,m
s?=f;s82+f,8,2 +f, (m-mM?+ f, (m- m?

El estimdor por punto de |la nmedia poblacional (m resulta de una
conbi naci 6n |ineal de |as medias nuestral es ( Yi)

& = f. Xy + f,%
tal que es insesgado y con variancia minina

E(d) =m

Var(§) = f.2s:2/n; + f,2s,%n,



2. Criterios de asignaci 6n

La particién en dos estratos de toda | a poblaci 6n admte distintos
procedi m entos para determi nar el tanafio de cada una de | as dos
subnuestras (n;, n,) y en todos |os casos seran una fracci én de |la
nmuestra total (n).

La asignacion sinple (SIM fija igual tamafio para cada estrato, |o que
supone un criterio rapido y facil, so6lo reconendabl e cuando | os dos
grupos en que se ha dividido |Ia poblacio6n presentan caracteristicas
muy simlares.

En un intento de al canzar mayor representatividad puede realizarse una
asi gnaci 6n proporcional al tanmafio de los estratos (PTE) o que a

nmenos garanti za una conposi ci 6n nuestral igual al reparto de la

pobl aci 6n, cuesti 6n que apunta una cierta légica y es tanto mas
reconendabl e cuanto mas desi gual es sean | 0os grupos.

La di spersi 6n que presentan | os datos dentro de cada estrato podria
sugerir un nuevo sistema de asignaci 6n; esto es, ademas de tener en
cuenta el tamafio de | os grupos habria que primar aquel que tuviera
mayor het erogenei dad y penalizar el bloque de datos nas honpbgeneos,
para el que se puede conseguir informaci 6n suficiente con menor
cantidad de nuestra. Este método sugi ere proporcionalidad con e

tamafio y | a dispersion de cada estrato, nedida a través de |la

desvi aci 6n estéandar y puesto que es el que proporci ona menor variancia
de la famlia de estimdores propuestos reci be el nonbre de asignaci 6n
Opti ma (OPT) 3.

La asignacion valoral (VAL) utiliza cono criterio de ponderacién |a
masa de variable contenida en cada grupo, de tal nopdo que |os estratos
que registran mayores inportes totales seran | os de mayor extension
nmuestral. Este procedimento es el que nejor resuelve el problenma de
auditor que prefiere invertir el tienpo en docunentos, archivos o
congl orer ados de datos de cierta envergadura antes que dedicarse a
otros nenos rel evant es®.

Con el fin de anmpliar la lista, que no conpletarla, nos referinos a
dos nuevos criterios de proporcionalidad, no tanto por | o extendi do de
su uso cono por |as posibilidades que se adivinan en auditoria y sobre
todo comp referente para conpararlos con | os anteriores procedim entos
descritos. Nos referinmps a |la asignaci én proporcional al tamafio y a |la
masa de variable (PTM y a |la asignaci 6n proporcional al tanafio,

desvi aci 6n estéandar y masa de variable (PTDM que tendrian la

consi deraci 6n de afladir a aquell os otros nétodos al go parecido a un
benefici o de oportunidad por |la cuantia de los estratos y que

i nicialmente no se habia contenpl ado.

Consci entenent e henps renunci ado a analizar |a asignaci 6n 6ptina con
costes, procedinmento de uso nmuy extendido en |as aplicaciones de
nuestreo estratificado en otros ambitos pero raranente utilizada en
auditoria contable.

Veanos en |a TABLA || | as expresiones de | os tamafios de cada una de

| as dos submuestras, en funcion de la nmuestra gl oba



TABLA 11

subruestra de
asi gnaci 6n i-ésinp estrato
(n; con i=1,2)
simple (SIM n
2
proporci onal al tamafo
de | os estratos (PTE) fin
optima (OPT) fisi
Sfisi
val oral (VAL) fim
—— N =(qg; N
m
proporcional al tamafio y fiqi
masa de variable (PTM EETET
proporci onal al tamafo,
desvi aci 6n est andar y fisigi
masa de variable (PTDM Sfisiqi

En det erni nadas condi ci ones exi sten coi nci denci as claras entre | os
criterios de asignaci 6n, al gunas de deducci én i nnmediata y muy
conocidas y otras no tan obvias pero faciles de resolver, por |o que
nos limtanops a su resefia

La TABLA Il recoge las rel aci ones paramétricas necesarias para que
dos procedi m entos asignen |os msnps tamafios de nuestra a cada uno de
| os dos estratos

TABLA 111
PTE OoPT VAL PTM PTDM
SI M f,=f,=0,5 f,8,=f s, 4:=02=0,5 [ f.1=0; fo=a: | f;5:0:=f ;5.0
PTE s,=s, f1=0:; f.=02| 0:=0.=0,5 4:S1=02S>
oPT ms;=ms, 0,5S1=0:S> g:=9.=0, 5
VAL f,=f,=0, 5 f18,=f .S,
PTM S1=S,

2.1 Coincidencia de criterios que incorporan |a desviacion esténdar

Haganos al gunas refl exiones acerca de |as condi ci ones de igual dad de
criterios que henops encontrado. Por | o que hace a |as identidades que
i ncor poran desvi aci ones estandar, tenenos que

a) s;=s,, exige la msnma dispersién en |os dos estratos, cuestion
dificil de encontrar en general, salvo que se tratara de grupos
construi dos de forma al eatoria desde | a poblaci 6n basica, |o cual no
ti ene nucho sentido practico en auditoria.

b) f;s,=f,s,, al margen de otras posibilidades casual es esta condi ci 6n
supone partir de una distribuci6n poblacional sinmétrica y haber
construi do grupos desde una ordenaci 6n previa de todos |os datos y
aplicar una particion en |a nmediana

Coeficiente de asimetria = 0
XIX<Me ® 1° estrato
XIX>Me ® 2° estrato



Cabe notar que este supuesto incluye la condicio6n anterior cuando se
utiliza la nediana conp frontera entre |os estratos ya que ahora
f 1=f 2:0, 5.

C) (:S:=0,S», supone que | as desviaci ones estéandar ponderadas por |as
respectivas nasas de variable sean iguales en | os dos estratos. Ello
exi ge conmo condi ci 6n necesaria, aunque no suficiente, que el grupo
gue presenta mayor val or contabilizado sea tanbi én el de nenor
di spersion; haria falta ademas que |la relaci 6n entre nasas de
vari abl e en cada estrato fuese inversa a |la que hay entre sus
desvi aci ones est andar

gr _ S2
g2 s1

d) f.s.9:=f,8,0,, incorpora nuevos paranetros a la relaci6n anterior por
lo que la hace de dificil cunplinmento en la préactica, salvo por puro
azar

e) ms,=ms,, exige la msm dispersion relativa en cada estrato ya que
hay coincidencia en |os coeficientes de variaci 6n de Pearson que

pr esent an
S1 _ S2
m m

f) 0.8:=0:1S,, inplica igual relacion entre |as desviaci ones estandar que
entre los inmportes acunul ados en cada estrato
g2 _ S2

g1 S1

2.2 Coincidencia de criteri os no basados en | a desvi aci 6n est andar

Las identidades que no consideran |a dispersién dentro de cada bl oque
y por tanto no incluyen | as desvi aci ones estandar son de |ectura
inmediata y | o suficientemente obvias conp para evitar cual quier
conentario genérico. A pesar de ello, contenplarenps el caso
particul ar de grupos construi dos en funci 6n de que | os datos sean
menores o nmayores a determ nado unbral w prefijado por el auditor;
asi, los registros por cuantias inferiores a w perteneceran al prinmer
estrato y |l os contabilizados por inportes superiores a w seran

i ncl uidos en el segundo estrato.

La distribuci6n enpirica de la variable objeto de estudio y sus
acunul aci ones podrian presentar |las formas descritas en | os GRAFICOS 1
Y 2

GRAFI CO 1 GRAFI CO 2
. |
pier estiato -€— ,—b segundo estraio
apurtes | 1 -
| 1 acum apunies ==
I q, £ : — — =" acum.\does
| =
1 - el
|
_:_ ) - Y
|
[ A f
|
|
|
I _|_|_'—\
T 0
w valores registrados w \el oes registrados

Tanto | a distribucion ordinaria cono |a acunul ada responden a
conportam ento de nmuchas cuentas: un nanmero relativanmente alto de
regi stros pequefios, que va di sm nuyendo en intensidad cuando | as
cifras aunentan, hasta encontrar frecuencias nuy bajas para | os
apuntes de mayor cuantia. Ello confiere a |la mayoria de |as



pobl aci ones contabl es una distribuci én con forma exponenci a

decreci ente.

El di agrama de concentraci 6n responde a la funci6n de Lorenz y
representa el lugar geongétrico de acunul aci ones de frecuenci as
(registros) i mmsa de variables (val ores registrados), de tal nodo que
cuanto mas al ej ada estéa la funcion efectiva del reparto de |a di agona
del cuadrado tanto mayor concentraci 6n de val ores esta regi strando

( GRAFI CO 3)

GRAFI CO 3

acum. \elores

o

Pl ant eanpbs pues | as concl usi ones que se derivarian al asumr cada una
de |l as identidades que originan equivalencia entre criterios de

asi gnaci 6n, con estratificaci6n a partir de un truncamento de toda |a
pobl aci é6n en w.

a) f,=f,=0,5, cuando el unbral que discrimna | os estratos coincide con
el centro posicional de todos |os valores registrados (w=Me); ello
supone consi derar dos grupos de igual tamafio, uno con | o0s registros
inferiores y el otro con | os de mayor cuanti a.

b) q:=q,=0,5, ahora el truncami ento se produce en la nedial (w=M); en
este punto | os registros ordenados quedan divi di dos en dos bl oques
de igual inporte acunmulado y no necesarianmente igual ndnero de
apunt es.

c) fi=q:; y f,=0,, cual quiera de estas condiciones es consecuencia de |la
otra y anbas inplican operar en una poblacién en |la que no hay
concentraci 6n de datos. Determ nada proporci 6n de regi stros absorbe
la misma cuantia de valores, ello supondria situarnos en |la
bi sectriz del diagrama de concentracion en la figura anterior

d) fi;=g, y f,=q;, estas identidades tanbién son corolarios la una de |la
otra y deben interpretarse en el sentido, poco practico, que la
proporci 6n de apuntes de un estrato coincide con la fraccién de
inporte total de lo incluido en el otro estrato. El punto de
truncami ento w ha de ser tal que en el diagrama de concentraci 6n el
area del rectangulo de nmedidas g, y f, sea la msnma que |a de
rectangul o de nedidas q, y f,.

3. Estratificaci 6n con un nodel o exponenci a

Henps visto en el epigrafe anterior que nuchas cuentas contables
presentan una distribuci 6n de sus valores de tipo exponencial. En lo
que sigue nodel anbs la partici én de |a cuenta en una ordenaci 6n de
dat os basada en di cho nodel o.



Las funci ones de densidad f,(x), de distribucién Fx) y de masa
acunul ada de variable qx(x), definidas para valores no negativos de la
vari abl e, presentan |as fornmas

fx) = qge™ con x 3 0
Fa(x) =1 - e%® con x 3 0
Ox(X) = 1 - e %™(1+qgx) con x 30

y la curva de concentraci 6n de Lorenz, que relaciona acunul aci ones de
i mportes y registros

x(X) = [1-FR(X)] In[1-FR(x)] + F(x)
Con esta informaci 6n previa, para cual quier punto critico w,

presentanpsen la TABLA IV | os paréanetros de | os dos estratos en que
henos di vi dido | a pobl aci 6n

TABLA |V
t amafno nmedi a cuantia vari anci a
1°" estr. [f,;=1-e " 1- e”™(1+qw) q:=1-€ ,_ 1 e Mw?
e ——— qw Sl =—- P —
q1-e ™) (1raw ¢ (1-e ™
2° estr. f ,=e" M 1 =e"™(1+ qw 1
2 m==+w Q2 (1+ qw) S22:_2
q q
obl ac. 1
P Y 1 2=l
q q

Podenps conprobar que el segundo estrato presenta un despl azam ento de
la media igual al nuevo origen de registros w y que |la variancia
coincide con |la de toda | a pobl aci 6n.

A partir de aqui es posible deducir |las expresiones de |os tanafios de
cada una de | as dos subruestras (TABLA V). El peso ponderativo o
proporci 6n que hay que asignar a la nuestra total viene dado en e

si gui ente cuadro, cuyas férmulas no sienpre son de conoda aplicaci 6n

TABLA V
asi gnac. peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 1 - e'w e'w
Jezw— e ™ 2+q’w?)+1 1
T 2 202 \/ezqw‘ e™21q’w?)+1 +1
Je W_ e ™ 24q W)+l + 1
VAL 1 - e”™1+qw) e ™(1+qw)
PTM e?™ - e™(2+qw) «1+qw) 1+ qw
2™ _ o™ yqw) + J 1+qw) e?™- e™(2+qw) + I 1+qw)
2™ 4]
JEZWW-eWT21tfmF)+1§ © 42 1
PTDM eltqw o
o QW ) ,\/ 2w qw( > 2) e MW 0
2qw P bd e“M- eM™24q°w ) +1 -1x+1
e?™._ oM 24qPw) +1¢—— - 1+ + 1 *q =
| M2+q'w’) Srqw g gI;i; 9

A continuaci 6n presentanps expresi ones nmAs operativas conpo resultado
de truncam entos en puntos notables de |a distribucidn




3.1 Estratificacién en | a nedi ana

Muchas veces |l a revision contable parte de dos col ectivos igual es de
regi stros de valores el evados y regi stros de nmenor
nodo que constituyan congl omerados con | a nmisma extension.
de | a variable que divide en dos partes iguales
nodel o exponenci al

dat os;
ta
La nmedi ana es e

val or
la distribucidn (w=Me) y en e

es

In2
Me =
q
La TABLA VI nuestra el valor de los distintos coeficientes y nedidas
en el punto de corte de |a nediana
TABLA VI
=0 306852- s;2=0 039094£-
f,=0,5 | M = Y q | @:=0, 15343 1 ’ p
_ 1 , _ 1
f,=0,5 | M = L0931 q,-0, 84657 ra

y la TABLA VI I

contiene la fraccion de la

correspondi ente a cada estrato

nuestra tota

TABLA VI |
asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0,5 0,5
OoPT 0, 16508 0, 83492
VAL 0, 15343 0, 84657
PTM 0, 15343 0, 84657
PTDM 0, 03459 0, 96541
3.2 Estratificacion en la nedia
Cuando el punto de truncam ento coincide con el valor nmedio de |os
regi stros
1
W=mz= —
q

encont rams nuevas nedidas en la | ey exponencia

resultantes de cada criterio de asignaci 6n (TABLAS VIII y IX)
TABLA VI 11
- 0 418021 s, = 0,07932
f,=0,63212 | M = 04180271 .0, 263424 | 5+ 7 O ra
— 2 s 2 — 1
f,=0, 36788 m = 'a g.,=0, 73576 z - ;;?

TABLA | X

i mporte,

y | as subruestras




asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0, 63212 0, 36788
OoPT 0, 32612 0, 67388
VAL 0, 26424 0, 73576
PTM 0, 38161 0, 61839
PTDM 0, 14807 0, 85193

3.3 Estratificacién en |a nedial

Si creanps | os estratos a izquierda y derecha de | a nedial

di vi di nos

| a pobl aci 6n en dos grupos ordenados de datos que acumul an una nisma

cantidad de inportes registrados.

En el

vari as iteraci ones henps encontrado

w=M =

1, 67835 1

nodel 0 exponenci a

después de

q
y los paranetros y pesos de |as dos subnuestras seran (TABLAS X y XlI)

TABLA X
— 1 2 — 1
f,=0,81332 | ™ =0, 61476 -a 9,20, 5 s;° = O,ZOSOS}F;
=2,67838 1 S,? = !
f,=0, 18668 | M™ =4 q 4,=0, 5 > T F
TABLA X
asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0, 81332 0, 18668
OPT 0, 66363 0, 33637
VAL 0,5 0,5
PTM 0, 81332 0, 18668
PTDM 0, 66363 0, 33637

3.4 Estratificaci 6n en una proporci 6n de |la nedia

Una extensién de la particion en la nedia |a constituye cual qui er

estratificaci 6n en un punto proporciona

W = km =

En realidad cual quier

k

a la media_

punto de truncanmiento para | os dos grupos de

regi stros puede expresarse conp una proporci 6on de |l a nmedia de todos
ellos y los paranetros en cada estrato vienen dados en funci 6n de

coeficiente nultiplicador Kk,

TABLA XI |

cono rmuestra | a TABLA Xl

fi=1- e'k m

qi=1-e (1 + k)

1 1+e - e X2+k?)
q’ (1-e7?

-k

f2:e

1
q 9.= e (1 + k)




Segun el val or asignado a k distinguinos distintas sol uci ones y
cuantificanps | os paranetros y pesos para cada subnuestra. Acabanps de
estudi ar el supuesto k=1 (particién en |la nedia); veanpbs tan solo
otros dos casos, para no alargar inutilnmente |la exposicioén

Cuando k=2 creanps estratos a izquierda y derecha del doble de |la
nedi a; el auditor podria plantearse com nétodo de trabajo e

tratam ento del bloque de apuntes con inportes superiores a dos veces
el promedio y el resto de registros en otro bloque (TABLA Xl I1).

TABLA Xl |

asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0, 86466 0, 13534
OoPT 0, 77043 0, 22957
VAL 0, 59401 0, 40599
PTM 0, 90336 0, 09664
PTDM 0, 83080 0, 16920

Si hubi éranps fijado k=0,5, la particién crea dos grupos a izquierda y
derecha de la mtad de I a nmedia. Ahora el Dbloque de registros con
cifras inferiores al 50% del pronmedio constituiria un primer estrato,
probabl emente residual, y el resto de apuntes el segundo congl onerado,
en el que razonabl enente debe caer el peso de la revision (TABLA XIV).

TABLA XV

asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0, 39347 0, 60653
OoPT 0, 19128 0, 80872
VAL 0, 09020 0, 90980
PTM 0, 06043 0, 93957
PTDM 0, 02291 0, 97709

3.5 Estratificaci 6n en un percenti

Si 1o que pretendenps es crear estratos de un tamafio determ nado que
representen porcentajes conplenmentarios del total de |os apuntes
debenps acudir al céalculo de los centiles G de la distribucion
ordenada. Asi, G representa el punto de segnentaci 6n de dos
subpobl aci ones, | a que recoge el j por ciento de | os registros de
menores inportes y la que absorbe el el resto, esto es el 100-j por
ciento de | os apuntes de mayor cuantia

w=GCG , tal que F(G) =j/100

En el nodel o exponencial el calculo de la j-ésinmo centil se obtiene de
i nnediato sin mas que aplicar la funcidén de distribucién

1 1
c=1in 00'
q 100-j

y las nedi adas de |os estratos resultantes de la partici 6n vendran
dadas en funci on de G (TABLA XV)




TABLA XV

_1 x| PR -
e el | el
f1=700 +10_0-J |p 100-] 0 100-j  100-j & _ 10q100-j) | , 100-j 6

j 100 @ + 100 I'n 100 ; j? 100 @
1 & 100-j 6
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100 100 100 & q

Un caso particular ya estudiado es |a nediana,

coincidente con e

qui ncuagésimo centil G5, . Otros supuestos que podrian darse son
particiones en el prinmer o tercer cuartil Cyx y Cs (TABLAS XVI y XVII).
TABLA XVI
asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0, 25 0, 75
OoPT 0, 0269 0, 9731
VAL 0, 0342 0, 9658
PTM 0, 0117 0, 9883
PTDM 0, 0009 0, 9991
TABLA XVI |
asi gnaci 6n peso 1° estrato peso 2° estrato
SIM 0,5 0,5
PTE 0, 75 0, 25
OoPT 0, 3044 0, 6956
VAL 0, 4034 0, 5966
PTM 0, 3302 0, 6698
PTDM 0, 2281 0, 7719




! Las pruebas sustantivas en auditoria aplican la nmisma netodol ogia para eval uar
una nedia que para evaluar el inporte total de una cuenta. Si estanps
interesados en la estimaci 6n de un saldo total basta con nultiplicar la nedia
por el tamafio de | a poblaci én

2 Es sabido que el nuestreo estratificado permte conseguir estinmadores mas
eficientes que el nuestreo aleatorio puro, lo que se traduce en el requerimento
de un tamafio nuestral nmenor. Esta ventaja afiade mayor eficiencia cuantos mas
estratos haganmos en | a pobl aci 6n

8 La asignaci 6n 6ptima tambi én recibe el nonbre de asignaci 6n de Neyman. J.Neyman
fue el prinero en abordar la mnimzacio6n de |a variancia para un tamafio nuestra
fijo.

4 Una aproximaci 6n al criterio de asignaci6n valoral |la encontranos en e
muestreo de unidad nonetaria

! Las pruebas sustantivas en auditoria aplican |la m sm metodol ogia
para eval uar una nedia que para evaluar el inporte total de una
cuenta. Si estanps interesados en |la estinmaci 6n de un sal do total

basta con nultiplicar |la nedia por el tamafio de | a pobl aci 6n.

2 Es sabido que el nuestreo estratificado pernmite conseguir estinmadores
mas eficientes que el nmuestreo aleatorio puro, |o que se traduce en el
requeri mento de un tamafio nuestral nenor. Esta ventaja afiade nmayor
eficiencia cuantos mas estratos haganps en | a pobl aci 6n.



